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MOTTO

“Maka sesungguhnya bersama kesulitan itu ada kemudahan. Sesungguhnya bersama kesulitan itu ada

kemudahan.” (QS. Al Insyirah:5-6)

“Satu-satunya cara untuk melakukan pekerjaan yang hebat adalah dengan mencintai apa yang kamu

lakukan.” (Steve Jobs)

“Kunci keberhasilan yang sebenarnya adalah konsistensi.” (B.J. Habibie)

PERSEMBAHAN

Skripsi ini penulis persembahkan kepada kedua orang tua tercinta Ayah
Ir. Robi Ampera dan Ibu Eni Murwanti atas cinta, kasih sayang dukungan

serta doanya yang selalu menyertai.

Istri Tati Umi Habibah, S.Pd., dan anak Muhammad Arka Haffaz
Farhumi yang selalu mendukung dan memberi semangat, serta Kakak-
adik tersayang Fajar Hadifadhulloh, S.SE., dan Reni Amalia Nabilah.

Rekan-rekan seperjuangan UNNES, serta almamater kebanggaan saya

Universitas Negeri Semarang.



ABSTRAK

Januar, Farhan Aidil. 2023. Kilasifikasi Penyakit Kanker Payudara Pada Algoritma NAIVE BAYES Dan
SUPPORT VECTOR MACHINE Menggunakan INFORMATION GAIN RATIO Dan PARTICLE SWARM
OPTIMIZATION. Skripsi, Teknik Informatika Fakultas Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam Universitas
Negeri Semarang. Pembimbing Aji Purwinarko, S.Si., M.Cs

Kata Kunci: Data Mining, Information Gain Ratio, Naive Bayes, Support Vector Machine, Particle Swarm

Optimization, Klasifikasi, Seleksi Fitur.

Kanker payudara merupakan jenis kanker yang menempati urutan kedua sebagai penyakit yang paling umum
ditemui. Kanker secara umum dibagi dua yaitu jinak dan ganas, begitupun kanker payudara. Pada status ganas,
kanker dapat berakibat buruk bagi penderitanya bila terlambat diketahui. Oleh sebab itu, deteksi dini pada
penyakit kanker sangatlah penting agar penderitanya dapat menerima penanganan yang tepat. Penelitian ini
dilakukan dalam rangka untuk melakukan klasifikasi jenis kanker yang mempengaruhi menggunakan teknik
data mining. Klasifikasi kanker payudara dilakukan menggunakan metode data mining algoritma naive bayes
dan support vector machine menggunakan seleksi fitur information gain ratio. Pada penelitian ini dilakukan
dengan menggunakan dataset yang diambil dari www.kaggle.com. 2. Dari hasil penelitian klasifikasi
diagnosis penyakit kanker payudara menggunakan Algoritma naive bayes dan SVM dengan menerapkan
seleksi fitur IGR yang dilanjutkan dengan PSO didapatkan akurasi terbaik pada Naive Bayes sebesar 98,24%
dan SVM sebesar 96,49%. Dengan demikian, dapat disimpulkan bahwa penerapan algoritma seleksi fitur IGR
dan PSO dapat meningkatkan akurasi Algoritma Naive Bayes yakni sebesar 49,12% dan algoritma SVM yakni
sebesar 19,5% pada diagnosis penyakit kanker payudara.
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